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. Infroduccion

Inteligencia Artificial es una asignatura electiva de la Escuela Académico Profesional de

Ingenieria  Mecatrénica. Con esta asignatura se desarrolla, a nivel logrado, las
competencias El Ingeniero y la Sociedad y Gestidn de Proyectos y, a nivel intermedio, la
competencia Medioambiente y Sostenibilidad. En virtud de lo anterior, su relevancia reside
en que el estudiante adquiera los conceptos relacionados con la inteligencia artificial, sus
técnicas y los procedimientos usados para resolver problemas de ingenieria mediante

agentes inteligentes de buUsqueda.

Los contenidos generales que la asignatura desarrolla son los siguientes: redes neuronales

artificiales, sistemas expertos, 16gica difusa, algoritmos genéticos.

Il. Resultado de aprendizaje de la asignatura

Al finalizar la asignatura, el estudiante serd capaz de andlizar y disenar sistemas de
inteligencia artificial en la Ingenieria Mecatrénica aplicados a soluciones de problemdticas

sociales del entorno.

lll. Organizacion de los aprendizajes

Unidad 1 Duracién
Introduccién a la inteligencia artificial y sistemas expertos en horas
Al finalizar la Unidad, el estudiante serd capaz de elaborar sistemas
expertos basados en diversos motores de inferencia, considerando
criterios de calidad para la solucién de problemas en distintos dmbitos
sociales del entorno.
Infroduccién a la inteligencia artificial
Agentes inteligentes
Algoritmos de busqueda
Intfroduccidn a los sistemas expertos
Componentes de un sistema experto
Sistemas expertos en la empresa
Campos de aplicacién de los sistemas expertos

16

Resultado de
aprendizaje de la
unidad

Ejes tematicos
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Redes neuronales artificiales

Unidad 2 Duracién

en horas 16

Resultado de
aprendizaje de la
unidad

Al finalizar la Unidad, el estudiante serd capaz de proponer soluciones
usando redes neuronales artificiales mediante técnicas algoritmicas
convencionales, aplicadas a soluciones de problemas sociales del
enforno.

Ejes tematicos

Redes Bayesianas

Aprendizaje con Redes Bayesianas

Intfroduccidén a las redes neuronales artificiales (RNA)
Aplicacién de las redes neuronales en mecatrénica
Arquitecturas tipicas

Funciones de activacion

Aplicacién de compuertas ldgico-digitales
Implementacidn de redes neuronales para mapear puertas
I6gicas digitales

9. Reconocimiento, entrenamiento y asociacion de patrones
10. Redes neuronales basadas en competencia

11.Red neuronal de retropropagaciéon
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Algoritmos genéticos y sistemas difusos

Unidad 3 Duracién

en horas 16

Resultado de
aprendizaje de la
unidad

Al finalizar la Unidad, el estudiante serd capaz de analizar los sistemas
difusos y algoritmos genéticos para la solucién de problemas
reconociendo sus limitaciones y utilidad de forma critica.

Ejes temdticos

1. Algoritmos genéticos

2. Operadores de algoritmos genéticos

3. Desarrollo de algoritmos genéticos

4. Conjuntos Difusos (Fuzzy Sefs)

5. Logica y relaciones difusas

6. Inferencia difusa

7. Operaciones en légica difusa

8. Adaptacién de sistemas difusos

9. Modelos difusos (Mamdami — Sugeno - Tsukamoto)
10. Aplicacién de sistemas difusos

Agentes inteligentes y robética

Unidad 4

Duracién
en horas

16

Resultado de
aprendizaje de la
unidad

Alfinalizar la Unidad, eligiendo entre diferentes técnicas, el estudiante
serd capaz de disenar sistemas de inteligencia artificial para distintos
problemas y entornos, considerando las ventajas y limitaciones de
agentes inteligentes en la robdtica.

Ejes temdaticos

Infroduccién a la robdtica
Arquitecturas robdticas
Aplicaciones

Percepcion

Deteccidn de imdgenes
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Metodologia

Modalidad Presencial y Semipresencial - Virtual

En el desarrollo de la asignatura se aplicard una metodologia activa dentro de un
enfoque participativo, reflexivo y critico. El desarrollo de las sesiones se efectuard
mediante clases magistrales activas y se llevardn a cabo prdcticas de laboratorio, que
corresponderd a la implementacién de los algoritmos explicados durante las sesiones de
clase.

Se desarrollardn actividades programadas en el aula virtual, usando medios y materiales

educativos para cada sesidn y la evaluacién del proceso de aprendizaje de los alumnos.

Se generardn grupos de trabajo para el desarrollo de un proyecto en el que se analizard,
disenard vy redlizard la simulacidn de un controlador inteligente basado en redes
neuronales y l6égica difusa, este proyecto serd presentado progresivamente durante el

desarrollo del curso, y dénde cada una de las presentaciones serd evaluada.

Antes de cada clase el participante debe leer los textos recomendados, el tema serd
fratado de modo que pueda formular las preguntas que crea pertinente. Asimismo,
durante el desarrollo de las sesiones los participantes tendrdn la oportunidad de aclarar
y sostener cualquiera de los instrumentos conceptuales para la aplicacion de su

proyecto final.

Durante el desarrollo de la asignatura se instruird al estudiante en el uso de herramientas

y software.

Durante las sesiones, se guiard a los estudiantes a través de:
- clase magistral activa,
- aprendizaje orientado en proyectos,
- aprendizaje colaborativo,

- estudio de caso.
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V. Evaluacién

Modalidad Presencial

Pes
Rubros Urgsiglﬂgror Fecha Entregable / Instrumento Peso parcial 'ro?al
Evaluacién - Primera - Evaluaciéon individual tedrica/ Prueba
de entrada | Premequisito sesion objetiva 0%
) 1 Semana | - Evaluaciéon individual tedrico-practica/ 50 %
Consolidado 1-4 Prueba de desarrollo °
! les d lisis d 207
- Ejercicios grupales de andlisis de casos
Ci 2 Semana ofesorrollodos en clase/ Rubrica de | 50%
5-7 evaluacion
Evaluacién
il 1v2 Semana | - Evaluacion individual tedrico-prdctica/ 20 %
parcia Y 8 Prueba de desarrollo °
EP
) 3 Semana | - Evaluacién individual tedrico-prdctica/ 50 %
Consolidado 9.12 Prueba de desarrollo °
2 les d lisis d 207
- Fjercicios grupales de andilisis de casos
c2 4 Semana ofesorrollodos en clase/ Rubrica de | 50%
13-15 evaluacion
Evaluacion - Proyecto prdactico grupal/ Ribrica de
final Todas las Semana evaluacién 40 %
ina unidades 16 - Evaluacién individual teérico-practica/ °
EF Prueba de desarrollo
Fecha
quluociérl Todas las pOSng'Or 9 | - A Evaluacién individual teérico/ Prueba
sustitutoria unidades evaluacié de desarrollo
n final
* Reemplaza la nota mds baja obtenida en los rubros anteriores.
Modalidad Semipresencial - Virtual
Unidad por
Rubros P Fecha Entregable / Instrumento Peso
evaluar
Evaluacién de . Primera - Evaluacioén individual tedrica/
Prerrequisito - . 0%
entrada sesion Prueba objetiva
Consolidado 1 - Evaluacioén individual tedrico-
1 2 .
C1 semana practica/ Prueba de desarrollo 207%
Evaluacién ., S L
. - Evaluaciéon individual tedrico-
parcial Ty2 Semana 4 . 20 %
EP prdctica/ Prueba de desarrollo
Consolidado 2 - Evaluacioén individual tedrico-
C2 3 semana 6 prdctica/ Prueba de desarrollo 20%
- Proyecto préctico grupal/ Ribrica
Evaluacién final Todas las de evaluacién o o
EF Unidades Semana8 | . Evaluacién  individual  tedrico- 40 %
prdctica/ Prueba de desarrollo
Fecha
Evaluacién Todas las posteriorala | Evaluacién individual tedrico/ Prueba
sustitutoria* unidades evaluacion de desarrollo
final

* Reemplaza la nota mds baja obtenida en los rubros anteriores.

Férmula para obtener el promedio:

PF=C1 (20 %) + EP (20 %) + C2 (20 %) + EF (40 %)
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